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摘 要
融合可以有效地利用可见光图像的色彩信息得到较好的可视效果，又可以充分利用红外图像获得人眼无法观察
到的红外信息，具有广阔的应用前景。论文首先采用拮抗特性模型中的中心-周边对抗网络对红外与微光图像
进行增强，利用区域生长方法对增强后红外图像进行分割，根据分割后各区域亮度得到目标图像。在融合阶段
加入两种融合运算：采用选择运算将目标图像信息融合到增强后微光背景中作为亮度通道的输入；利用拮抗特
性模型将经采用区域生长法得到红外图像和增强后的微光图像进行融合，作为饱和度通道的输入。同时，直接
将增强的微光图像送入调色通道,作为彩色融合图像的背景进行调色，最后通过彩色重映射并加以显示。实验
结果获得的图像具有较好的目标指示特性，色彩更适合人眼观察，有利于提高对目标情景的感知能力。
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Abstract

Fusion can effectively use the color information of visible light images to get a better visual effect, and canmake
full use of infrared images to obtain infrared information that cannot be observed by human eyes, which has a
broad application prospect. The paper first uses the center-periphery antagonistic network in the antagonistic
characteristicmodel to enhance the infrared and low-light image, uses the regional growthmethod to segment
the enhanced infrared image, and obtains the target image according to the brightness of each region. In
the fusion stage, two fusion operations are added: the selection operation is used to fuse the target image
information into the enhanced light background as the input of the brightness channel, and the infrared image
and the enhanced light image are merged by using the antagonistic characteristic model as the input of the
saturation channel. At the same time, the enhanced low-light image is directly sent into the color modulation
channel, used as the background of the color fusion image, and finally through the color remapping and
display. The images obtained by the experimental results have better target indication characteristics, and the
color is more suitable for human eye observation, which is conducive to improving the perception ability of
the target scene.

Keywords: Computer vision, feature tracking, optical flow method, visual features, visual tracking

1 序言
在人类从外部世界中获得的信息中，视觉获取占 83%，而摄像机是机器视觉获取的方式，能够得到大量的信息，
如交通环境、监控环境等。在可见光图像中，高频成分占较多部分，在一定照度下，它能反映场景的细节，但
光照亮度不足的时候，可见光图像因为较低的对比度就不能很好的反映场景的细节；红外图像根据其成像原理
是一种辐射图像，根据目标与背景的温度差别生成其图像灰度值，因此它所反映场景不是真实的。因此，将二
者进行融合可以有效地利用可见光图像的色彩信息得到较好的可视效果，又可以充分利用红外图像获得人眼无
法观察到的红外信息 [1–4]，具有广阔的工业应用 [16–27]前景，近年来已经成为图像融合的热点研究问题。
目前的研究成果中，融合方法主要有像素级融合 [5]、基于统计的方法 [6]、压缩传感 [7]、变换域方法 [8–10]，
这些方法充分地利用红外图像的信息可见光图像与红外图像的融合。基于生物拮抗视觉特性方法近年来成为图
像融合一种重要方法，它通过建立生物视觉模型，利用其兴奋与抑制的关系对图像进行不同的处理，得到综合
不同图像的信息特征的目的。但目前的方法只能得到具有灰度值的融合图像，不利于视觉观察。本文在融合过
程中加入了颜色通道，目的在于使融合的图像具有良好的目标视觉效果。
在当前夜视技术中，主要采用微光成像和热红外成像两种手段。单独使用微光成像或热红外成像系统通常难以
同时兼顾场景细节表现能力和目标探测性能。然而，微光成像能够捕捉到低光环境下的细微场景信息，而热
红外成像侧重于基于温差的目标检测，两者在信息上具有互补性。鉴于此，朱进开展了基于梯度域引导滤波
（Gradient Domain Guided Filtering, GDGF）的图像细节增强方法的研究 [11]。该方法通过优化图像的梯度信
息来增强低照度图像的细节，使得在光线不足的条件下也能够清晰地展现场景内容。
另一方面，张阵则专注于红外与微光图像的仿生增强算法研究 [12]。通过模仿生物在自然界中的视觉机制，尤
其是那些在夜间活动的动物，如响尾蛇等，张阵的研究团队开发出一种新的图像融合和增强算法。这种算法结
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合了红外图像的温度信息和微光图像的形态细节，通过模拟生物的视觉处理过程，增强图像的总体视觉效果，
使得在夜间或光线昏暗的环境中，观察者能更加准确地识别和分析场景和目标。
随着神经网络技术 [28–38] 和机器学习技术 [39–43] 的飞速发展，生成对抗网络（Generative Adversarial
Networks，GANs）已经在多个领域显示出其强大的应用潜力，尤其是在图像处理领域 [13]。这种网络不仅能
够生成高质量的图像，还能用于图像的着色和去模糊化，显著提升图像的视觉质量和实用价值。在夜视图像处
理中，有效地解决夜间图像因光照不足和环境因素导致的质量下降问题 [14]。

2 中心-周边分离网络 (CSSN)模型
神经细胞之间的侧抑制现象最初是在某些动物的侧眼上发现的，一些灵长类生物侧眼由大约 1000个小眼组成，
每个小眼既抑制其邻近小眼，也为其邻近小眼所抑制。假设有个相互抑制的小眼，其数学模型为 n个相互抑制
的小眼，其数学模型为

Vi = V ′
i −

n∑
j=1
j ̸=i

kij(Vj − V 0
ij) (i = 1, 2, 3, . . . , n) (1)

式中 Vi为第 i个小眼受到相互抑制作用时的脉冲电压, V ′
i 为第 i个小眼单独受光照时的脉冲电压, ki,j 为第 j个

小眼对第 i个小眼的抑制系数, V 0
ij 为第 j 个小眼对第 i个小眼的抑制时必须达到的电压阈值 [15]。

图像处理中心-周边突触网络 (center-surround shunting network, CSSN)中用了侧抑制现象，其动力学方程为
dVi

dt
= −AVi + (B − Vi)(D + Vi)

∑
k ̸=i

Ik (2)

式中 Vi 为网络中第 i个细胞的电压，Ii 为输入到第 i个细胞的兴奋贡献，∑
k ̸=i Ik 为其它细胞对第 i个细胞的

抑制贡献，A为向静止电压钝化的速率。常数 B和 D分别表示兴奋饱和值与抑制饱和值，C1, C2 为二维高斯
核和模拟同心圆模式分布，总输出 I为 I =

∑
k Ik，由于 A ≪ I，在兴奋输入 Ii作用下，Vi趋向于 B，在抑制

输入∑
k ̸=i Ii 作用下，Vi 趋向于 −D。所以，用微分方程描述网络的动态过程，产生抑制反应的阈值为 0，并

限定了兴奋和抑制反应的饱和点。用 DOG描述同心圆拮抗模式的感受野：

DOG = C1 − C2 = c1e
− (p2+q2)

a21 − c2e
− (p2+q2)

a22 (3)

C1, C2是高斯核，p, q是高斯核大小。应用到图像中,其动力学方程为

dEi,j

dt
= −AEi,j + (B − Ei,j)[C ∗ Ic]i,j − (D + Ei,j)[C2 ∗ Is]i,j (4)

与式相比，E代替 Vi作为处理后的信号，激励输出的输入是 Ic，而抑制输出的输入量是 Is。i, j表示图像对应
像素点，Ic = Ici,j 表示送入中心兴奋图像，Is = Isi,j 表示送入周边抑制图像。E = Ei,j 表示处理后的结果图像。
常数 A是向零值衰减的速率。A应大于 max(C1 + C2) · I 一个数量级的值。但是如果 A过大，则起不到压缩
动态范围的作用。
假定所有参数都是非负，设初始时刻 t = 0时，Ei,j = 0，得总输入 Ic + Is越大，输出 E 达到稳态值 E0,i,j 的
速度越快。E 的大小取决于 B · [C1 ∗ Ic]i,j −D · [C2 ∗ Is]i,j，即如果中心兴奋输入 Ic 与周边抑制输入 Is 间的
反差大，则 E 取得较大的值。在停止输入时，可得 dEi,j

dt = −AEi,j 求解得 Ei = e−At，可以得出：输入停止时，
E 以速率 A衰减，直至为 0。一般情况下，A ≪ Ic + Is，所以只有兴奋输入 Ic时，E 趋于 B，只有抑制输入
Is时，E 趋于 −D。
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3 基于目标检测的 CSSN融合结构
本文提出了基于 CSSN平衡方程式的可见光与红外图像彩色融合结构,包含增强、组合和图像显示等 3个步骤,
图中的同心圆代表同心圆式中心周边分离网络对抗系统。其中第一阶段为也为增强级，第二阶段微光抑制红外
的处理组合阶段。首先采用拮抗特性模型中的中心-周边对抗网络对源红外与可见光图像进行增强，利用区域
生长方法对增强后红外图像进行分割，根据分割后各区域亮度判断每一个区域是否属于准目标区域。在融合阶
段加入两种融合运算：采用一种选择性融合运算将准目标信息融合到可见光背景中作为亮度通道的输入；另一
种是将拮抗特性模型应用到图像融合中，产生对比度图像作为饱和度通道的输入。直接将增强的可见光图像送
入调色通道,作为彩色融合图像的背景进行调色，最后通过彩色重映射并加以显示。

图 1. CSSN融合方法结构图

具体算法步骤如下：IsegIR

第一、拮抗特性模型的处理—图像增强。
采用拮抗特性模型分别对夜视微光图像与红外图像进行增强处理，具体是：以差分高斯函数模拟人眼视网膜中
的同心圆拮抗特性，用于图像处理的中心-周边分离网络对抗系统，其动力学方程为

dEi,j

dt
= −AEi,j + (B − Ei,j)[C1 ∗ Ic]i,j − (D + Ei,j)[C2 ∗ Is]i,j (5)

其中 E是处理后的图像，C1为二维高斯核、C2为模拟同心圆模式分布，A为向零值衰减的速率，B为兴奋饱
和值，D为抑制饱和值，Ic为中心兴奋图像，Is为周边抑制图像，i, j 为对应像素点的横坐标和纵坐标；
设 B = D = 1，图像增强时保证 E值动态范围为-1～1，图像处理的中心-周边分离网络对抗系统达到平衡时的
方程，即 dEi,j

dt = 0，得到：
Ei,j =

[C1 × Ic]i,j − [C2 × Is]i,j
A+ [C1 × Ic]i,j + [C2 × Is]i,j

(6)

分别用参数 C、高斯环代替 G1、C2，改写为

Ei,j =
[C × Ic]i,j − [Gs × Is]i,j

A+ [C × Ic]i,j + [Gs × Is]i,j
(7)

即用常数 A、参数 C 和高斯环的大小定义了一种非线性的图像处理方法，增强处理后的夜视微光图像记为
ILight，增强处理后的红外图像记为 IIR；
第二、目标分割级
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采用区域生长法对增强处理后红外图像 IIR进行目标分割，具体是：选择具有最大灰度值的像素点作为种子点，
在空间上采用八邻域连通方案对邻接的相似像素进行搜索；选择邻近的像素为：

I =
{
|Z − Zseed| ≤ T

其中 Z 表示像素的灰度值，Zseed 表示种子点的灰度值，T 表示控制像素之间的相似度门限，对图像数据进行
聚类分析，自动选取生长准则确定门限阈值 T；
然后将种子像素周围邻域中与种子像素有相同或相近性质的像素合并到种子像素所在的区域中；应用形态学处
理法对图像进行开闭运算处理，消除空洞和毛刺；根据标定的目标灰度值在分割后的红外图像 IsegIR 中提取目标
图像 Itarget；
第三、融合级
图像融合，是通过一个数学模型把来自不同传感器的多幅图像综合成一幅满足特定应用需求的图像的过程，从
而可以有效地把不同图像传感器的优点结合起来，提高对图像信息分析和提取的能力。为了彩色映射时显示出
各通道特有颜色信息，在融合阶段加入了两种不同的融合运算。

1.“选择”运算：融合的过程为选择分割后的红外图像 I
seg
IR 的目标图像 Itarget 作为融合后的图像目标部分，

其余部分为增强后的夜视微光图像 ILight，合并得到“选择”运算的融合图像 Iselect，即

Iselect,i,j =

Itarget,i,j if (i, j) ∈ Itarget

ILight,i,j else

2. 拮抗融合运算：当输入不同图像（如红外和微光图像）即 Ic ̸= Is，可以产生红外抑制微光或微光抑制
红外的拮抗融合图像。在融合过程中恰当选取常数 A将使得输出的不均匀现象得到改善。取 Is = I

seg
IR

和 Ic = ILight，根据步骤 (1) 中公式产生拮抗融合图像 Icssv；在融合过程中选取常数 A 的范围为与
max[C1 × Ic + C2 × Is]在同一数量级的常数；

第四、显示级
融合后的图像利用三通道信息转换进行显示，具体是：采用视觉颜色 HSV模型，该模型根据人眼的颜色知觉
三个要素，即色调（H）、饱和度（S）、调色（V）来表示各个通道颜色属性，将对比度图像 Icssv送入 S 通道，
经过增强处理的夜视微光图像 ILight 送入 V 通道；然后将 HSV模型转化为 RGB模型，并加以显示；从 HSV
彩色空间到 RGB空间的三基色的转换公式为：

hi = [
H

60
] mod 6, f =

H

60
− hi

p = V × (1− S), q = V × (1− f × S), t = V × (1− (1− f)× S)

(R,G,B) =



(V, t, p), if hi = 0

(q, V, p), if hi = 1

(p, V, t), if hi = 2

(p, q, V ), if hi = 3

(t, p, V ), if hi = 4

(V, p, q), if hi = 5
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其中H 为色调，V 为颜色的相对明暗度，S 为颜色的饱和度或纯度，hi为色调参考值，f 为色调相对值，p为
饱和度—颜色转换值、q为明暗度—颜色转换值、t为色调—颜色转换值。。

4 实验结果与分析
在一幅图像中，灰度值与邻近区域有差异的地方，差异将得到增强，增强的程度与灰度值和差异的大小有关，
还与高斯系数 a1和 a2、c1和 c2有关。选择合适的参数，均能有效提高增强反差、突出边缘的能力。系数 a1和
a2的取值应使得二维 DOG数组的大小不超过 5× 5，本文取 3× 3矩阵大小。本文中一些阈值系数的设定都是
根据主观选取，A的取值应与max(C1 + C2)× I 处于同一个数量级。

(a) MIT所采用的方法 (b) 本文提出的方法

图 2. 融合结果

图 2中（a）该结果是在学习MIT法基础上仿真的图像，称为仿MIT法。（b）是采用该文提出的方法得到的融
合图 A一般与图像灰度值处于同一数量级，取 A = 80。Zseed = 27, T = 10通过彩色显示，从视觉效果上看，
接近人眼视觉感的图像彩色映射方法，最终得到既具有红外（或毫米波）图像较好的目标指示特性又具有可见
光图像清晰场景信息的融合图像。

表 1. 评价指标比较

评价指标 熵 平均梯度
波段 R G B R G B

VIS图 2.9504 – – 0.0013 – –
MMW图 2.9504 – – 0.0011 – –
仿MIT法 0.9130 3.8709 0.9957 0.0012 0.00063 0.00040
改进的算法 2.4942 2.4583 2.9504 0.0004 0.00046 0.0012

由表可见，本文算法 RGB三通道的信息熵平均来说是最多，所以包含的总信息量是最多的。图像的平均梯度
越大，表示图像的清晰度越好。本文的算法相比其它在 R通道上的梯度比较小，而在 B通道上梯度最大，而融
合图像包含大部分背景和细节多在 B通道上显示，综合比较本文算法清晰度较好。
在图 2（a）中，由于在毫米波有着红外光的性质，身体的轮廓也能成像，当目标区域被送入 R通道时，显示出
了大范围的红色，直接干涉人眼对危险物的定位。本文将增强的毫米波图像送入 R通道,使得目标物体显示成
不同程度的暖色，可见光图像的细节丰富,直接将其送入 G通道，成蓝色背景为冷色。
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5 结论
本文将生物视觉模型用于图像的增强和组合，增强反差、突出边缘均取得显著效果。在MIT法核心技术保密的
情况下，分析了MIT结构，总结了MIT结构中体现出来的规则；将区域块的思想贯通全章节，提出基于目标
检测的 CSSN网络结构。实验证明拮抗网络能加强图像灰度值有变化区域的对比度，基于区域的 CSSN融合结
构增强了目标提取和判别分类的能力，最终使融合结果保留并增强源图像的突出信息。该算法实时、有效，适
用于可见光与红外图像的融合。

创新说明
可见光图像提供了丰富的色彩信息，但在特定条件下（如夜间或恶劣天气）其表现受限；而红外图像则具有独
特的热信息，但缺乏可见光图像中的色彩信息。因此，将两种图像进行融合可以提高目标检测和识别的效果，
但目前的融合技术仍存在着信息丢失、融合不自然等问题。
目前的可见光与红外图像融合技术存在着信息丢失和融合不自然的问题。传统的方法通常是简单地将两种图
像进行叠加或加权平均，这样做容易导致目标信息不清晰或融合效果不自然，影响了后续目标检测和识别的准
确性。
本文提出了基于 CSSN平衡方程式的可见光与红外图像彩色融合结构。该方法包含增强、组合和图像显示三个
步骤，将增强的可见光图像作为彩色融合图像的背景进行调色，并通过彩色重映射技术进行显示。
本文的创新点和意义在于：首先，采用了拮抗特性模型中的中心-周边对抗网络进行增强，有效保留了可见光和
红外图像的关键信息；其次，引入了选择性融合和对比度图像生成的方法，提高了融合图像的自然度和目标指
示特性；最后，通过彩色重映射技术，使融合图像更适合人眼观察，有利于提高对目标情景的感知能力。这一
创新技术有望在军事、安防、医疗等领域发挥重要作用，提高目标检测和识别的准确性和可靠性。
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